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1.INTRODUCAO

Nos anos de 2020 e 2021, o mundo sofreu com problemas
decorrentes da Covid-19. A evasao escolar € um enfatico problema da
sociedade. Com a pandemia, a educacao sofreu um grande iImpacto
negativo nesse periodo e ainda esta se recuperando dessa adversidade.
Para tanto, € preciso elencar e classificar os principais fatores que
podem influenciar na evasao, permanéncia e conclusao dos alunos. Com
Isso, fol utilizado como amostragem os dados dos alunos dos cursos
técnicos integrados de nivel médio do IFRN - Campus Ipanguacu.

2. MATERIAIS E METODOS

A metodologia do trabalho foi dividida em trés partes, a primeira fol o
levantamento da base de dados gue desejamos trabalhar. ApOs ISSO
temos as correcoes da nossa base de dados, e por ultimo vem a parte
do processamento dos dados. Para aplicacao da nossa metodologia,
utilizamos como base o livro “Inteligéncia Artificial: uma linguagem de
maquina’.

Apds o0 recebimento da nossa base de dados, fol realizado o
tratamento dos dados Iinconsistentes ou faltosos, e a selecao das
colunas gue serlam 0S NOSSOS previsores e classe. Os previsores
escolhidos foram: Ano de Ingresso, Deficiéncia, Descricao do curso,
Etnia/Raca, |.R.A., Renda Per Capta, Tipo de Escola de Origem, Turno e
Zona Residencial e a classe fol a Situacao no Curso. Fol optado por
reduzir as situacoes de matricula de 8 para apenas 4, a fim de facilitar
nossa classificacao. As situacoes de matricula “Cancelado’,
“Cancelamento Compulsorio” e “Jubilado”™ foram classificadas apenas
como “Cancelado”. As situagcbes “Matricula Vinculo Institucional”,
“Matriculado™ e “Transferido Interno” foram classificadas apenas como
“Matriculado®. As situacoes “Concluido”® e “Evasao” permaneceram
Inalteradas.

Feita a selecao dos previsores e da classe, e corrigidas as
Inconsisténcias presentes, o formato de arquivo da base de dados foi
convertido de .XLS para .CSV, para facllitar a utilizacao da mesma no
aplicativo Google Colab. O app fol escolhido devido sua praticidade e ser
uma ferramenta online e gratuita, que possibilita o manuseio da nossa
base de dados utilizando a linguagem de programacao Python.

3. RESULTADOS E DISCUSSAO

Primeiro € feita a analise dos resultados obtidos no periodo pre-
pandémico (2017 a 2019). Nesse periodo os resultados de ganho de
iInformacao de cada variavel podem ser observados na tabela “1”.

Variavel Ganho de informacao
Ano de Ingresso 0.28399402
Deficiencia 0.01300609
Descrigao do Curso 0.01924633
Etnia/Raca 0.04025875
|.R.A. 0.50519321
Renda Per Capita 0.09412833
Sexo 0.01084807
Tipo de Escola de Origem 0.01001489
Turno 0.01298763
Zona Residencial 0.01032268

Tabela 1: resultados obtidos no periodo de 2017 a 2019

Quanto maior o ganho de informacao, mais Influéncia essa
variavel tem no resultado final (RUSSEL, 2013), portanto fazendo
uma analise dos resultado obtidos na tabela podemos afirmar que a
variavel mais influente na classificacado dos alunos do periodo foi a
variavel “I.R.A.”, seguida do “Ano de ingresso” e “Renda per capita”,
enquanto a variavel menos influente foi “Tipo de escola de origem”,
seqguida por “Zona residencial” e “Sexo”.

Variavel Ganho de informacao
Ano de Ingresso 0
Deficiéncia 0.02696662
Descrigao do Curso 0.02696682
Etnia/Raca 0.07915797
IR.A 051215622
Renda Per Capita 0.14198157
Sexo 0.0859615
Tipo de Escola de Origem 0.01218806
Turmno 0.01957744
Zona Residencial 0.09504562

Tabela "2": Resultados obtidos nos anos de 2020 e 2021

As variaveis “I.R.A.” e "Renda per capita” aparecem entre 0s
fatores mais influentes na classificacao dos alunos, porém dessa
vez a variavel “Ano de ingresso” estd com ganho de informacao
igual a zero, mesmo apods diversos treinamentos realizados no
aplicativo Google Colab. As variaveis que obtiveram 0s menores

ganhos de informacao foram “Ano de ingresso”, “Tipo de escola de
origem” e “turno”.

Os resultados obtidos indicam que o0s previsores renda per
capita, zona residencial e sexo obtiveram um aumento no ganho
de Informacao durante a pandemia em relacao aos anos
anteriores analisados.

4. CONCLUSAO

E de profunda relevancia a andlise cautelosa dos dados que
resultam na evasao escolar. Com o tratamento desses dados
atraves do uso da tecnologia de inteligéncia artificial, € possivel
ter a tentativa de prever futuros problemas no cenario da
educacao, levando dados que possam contribuir para métodos
preventivos de evasao e contribuir para o éxito na formacao do
aluno.

5. REFERENCIAS

FACELI, Katti et al. INTELIGENCIA ARTIFICIAL. — UMA
ABORDAGEM DE APRENDIZADO DE MAQUINA. 22 Edicao —
Editora LTC — Rio de Janeiro, 2023.

RUSSEL, Stuart; NORVIG, Peter. INTELIGENCIA ARTIFICIAL.
Elsevier Editora Ltda. traducao Regina Célia Simille. — Rio de
Janeiro: Elsevier, 2013.

ROCHA, Tacia. Inteligéncia Artificial, educacao e trabalho:
entrevista com Eric Aislan Antonelo. Texto Livre, 2019



	Slide 1

